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“ ... The motorcycle is 
parked on the side of the 
road, and the rider is 
performing a stunt by 
doing a wheelie in the 
middle of the street ...”

“... The motorcycle is 
in the middle of the 
street, and the rider is 
performing a stunt by 
doing a wheelie ... ”VNLI-Critique

VLM Generated Description

Critique
Revised Description

“The image features a woman sitting on the ground, 
holding a yellow umbrella.
She is wearing a black dress and has a unique hairstyle, 
which includes a ponytail and a headband.
In the background, there are a few other people, but 
they are not the main focus of the scene.” X

V

X The woman is holding a yellow fan, 
not an umbrella.

The motorcycle is 
not parked on the side 
of the road, it is in 
the middle of the 

street.

VLM Generated Description

Critique
VNLI-Critique

There are no people in the background, 
only a tree trunk and brick wall.

Figure 1: VNLI-Critique的应用：作为评论者以及在评论和修正流程中操作。（顶部）作为评
论者，VNLI-Critique评估 VLM标注中句子的事实性，并生成错误解释。（底部）在流程中，
它对不正确句子的评论指导 LLM进行修正，展示了详细标注的自动化评估和修正。

自动描述性图像字幕生成是一个显著的视觉-语言研究领域，已经从简短的亮点发展到详细
的段落长度的描述，这要归功于强大的大型视觉-语言模型。评估这些复杂的字幕仍然具有
挑战性；现有的度量标准通常适用于短文本，常常忽略细致入微的细节，并且通常将句子单
独评估，缺乏解决歧义和共指所需的重要段落上下文。虽然一些研究关注完整段落，但在细
粒度的句子级别评估上仍然困难。

评估 VLM生成的文本真实性已导致专门的基准测试。然而，许多现有的错误/幻觉检测基准
针对的是短句或 QA任务，无法充分解决段落长度描述的问题。尽管诸如M-HalDetect [13]
和 CHOCOLATE [17]的数据集提供了有价值的句子级真实性注释，但它们可能缺乏来自长
形式 VLM输出的完整错误多样性或对不准确性的连贯、详细文本解释——这对于开发有效
的、细粒度的自动化评估至关重要。响应级别的评估（例如，CAPTURE [8]）对整个段落
进行评分，但缺乏句子级的细粒度。因此，迫切需要一个具有全面、上下文感知的句子级真
实性注释的基准，包括对各种 VLM生成段落中错误的解释理由。

为了解决这个问题，我们引入了 DOCCI-Critique，这是一种用于精细评估详细图像描述的
新基准。它包含了 1,400个段落长度的描述（14个 VLMs，100张图像），其核心价值在于
10,216条句子级别的人工注释。每个句子的真实性由五位注释员进行评判，并对每个识别出
的错误提供详细的文字理由。这种多视角的注释为深入分析 VLM提供了一个新资源，提供
了经过多方验证的句子级判定和长描述错误解释，与现有数据集不同。

基于 DOCCI-Critique，我们开发了 VNLI-Critique，它是一个用于自动句子级别事实性分类
（使用段落上下文）和解释性批判生成的模型。这种双重能力使一种新颖的批判与修订流程成
为可能（图 1）：VNLI-Critique对不正确的VLM生成的句子进行评估并生成批判，引导 LLM
对其进行修订。VNLI-Critique和此流程的效用通过关键结果体现出来：（1）VNLI-Critique在
外部基准 M-HalDetect (Macro-F1 0.76)上取得了最先进的性能，并在 CHOCOLATE [17]上
取得了有竞争力的结果，展示了很强的泛化能力。（2）在我们的基准测试中，VNLI-Critique
驱动的 DOCCI-Critique AutoRater显示出 VLM排名与人类判断之间的高度相关性（Table 3
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）。（3）批判与修订流程显著提升了不正确句子的事实性（例如，DetailCaps-4870 [8]上提
升了 46 %，PixelProse [30]上提升了 51 %），这一点得到了人类评估的确认。总体而言，这
些贡献提供了一个重要的基准和强大的方法，使得更精确的细粒度评估成为可能，并显著
增强了 VLM对详细图像理解的事实准确性。我们的工作与视觉语言模型（VLM）在详细描
述、图像描述数据集的开发以及评估描述质量的方法（尤其是事实准确性和细粒度细节）方
面的进展有交集。

最近的 VLMs [1, 3, 6, 7, 19, 20, 23, 25, 31, 32, 38, 43, 46]在多模态任务中取得了显著的 SOTA
性能。通常，它们将视觉编码器 [9, 27, 34, 45]与 LLM [4, 5, 33, 40]结合在一起，常使用连
接模块将视觉特征与文本标记相连接。训练通常涉及预训练视觉编码器，然后对 LLM进行
微调，目标如掩蔽语言建模或图文匹配。尽管已经探索了端到端的训练，但这种两阶段方法
很常见，平衡了数据集规模、计算资源和评估。

图像描述数据集 图像理解和描述数据集对于支持当前图像描述技术的进步至关重要。早
期数据集提供了带有简短句子的正面图像-文本对，主要关注主要物体和场景，例如 COCO
[21]、Flickr8k [15]和 Flickr30k [44]。最近的图像描述数据集则提供了带有更长、更详细描
述的图像-文本对。例如，Densely Captioned Images (DCI)数据集 [35]引入了长的、与遮罩对
齐的描述，专门用来评估 VLM对不同图像区域的理解。PixelProse [30]提供了一个大规模数
据集，包含使用 Gemini-1.0-Pro-Vision [32]合成生成的 1690万个描述；然而，这些描述的正
确性并不能得到保证。IIW [10]数据集利用 VLM生成初始描述，然后采用人工参与流程以
确保高质量的正面图像-文本对。M-HalDetect [13]和 CHOCOLATE [17]分别使用各种 VLM
来描述图像和图表，并采用句子级的人为注释来评估生成描述的正确性。DetailCaps [8]利
用 GPT-4 [25]为现有数据集的合成生成描述分配质量分数（范围从 0到 5）。DOCCI数据集
[24]是研究的一个特别强有力选择，这要归功于其多样化现实场景的高分辨率图像，以及详
细的、完全由人工撰写的描述，提供了一个有价值的资源，用于训练和评估 VLMs。它提供
了多样化现实场景的高分辨率图像，每个图像都配有精心制作的、冗长的人为注释描述。

详细说明的评估 传统的度量方法（例如，BLEU [26]，METEOR [2]，CIDEr [36]）通
过 n-gram重叠将生成的标题与参考进行比较，常常忽略段落长度文本中至关重要的语义细
微差别。基于嵌入的方法，如 CLIPScore [14]和 SIGLip [45]提供了更好的语义评估，但通
常将句子孤立评估，缺乏段落上下文需要以解决详细描述中的歧义或共同引用。基于 QA的
方法（例如，VQAScore [22]，TIFA [16]，VQ2 [41]，GECKO [39]）通过问答评估理解，
但在面对长篇叙述时面临可扩展性挑战。最近的工作如 Mismatch Quest [12]专注于通过自
动生成解释来为错位提供详细的文本和视觉反馈，主要在文本到图像领域，通常针对于较
短的、直接的文本输入。虽然诸如 Dong et al. [8]这类响应级别的评估对整段文字进行评分，
但它们并不提供描述性标题的句子级事实详情。我们的工作解决了对详尽的段落长度图像
标题进行细致的、上下文感知的句子级事实性评估的需求，并具有丰富的、经过人为验证的
解释性反馈。

1 DOCCI-Critique基准：构建、注释与分析

DOCCI-Critique是一个新颖的基准，用于对段落级图像描述进行细粒度事实性评估。其主要
目的有两方面：（1）提供一个强大的平台评估最先进（SOTA）字幕模型的描述能力和事实
准确性，以及（2）作为自动图像理解和事实核查系统（自动评分者）的一个具有挑战性的
测试平台。

构建过程始于从 DOCCI数据集的 ‘qual-dev’分割中选取的 100张多样化、高分辨率图像 [24]
。对于每张图像，14个 SOTA大型视觉语言模型（表 2）生成了详细的段落长描述，总共产
生了 1400个模型生成的描述。这个语料库有意捕捉了从简明、事实性陈述到较冗长的叙述
（可能引入细微的不一致性，例如对象误识别）的广泛风格变化、细节层次和事实准确性。

DOCCI-Critique的核心是其丰富的人类注释层。根据 Steiner et al. [31]（参见附录中的注释
模板），五名人工注释者独立评价了 1400个描述中的每一个句子在图像中的事实正确性，并
赋予标签：“蕴涵”（事实支持）、“中性”（不可验证/矛盾）、“矛盾”（事实矛盾），或“无
评估内容”（例如，填充）。如果大多数人将一个句子标记为“中性”或“矛盾”，则该句子
被分类为“非蕴涵”。重要的是，注释者为每一个非蕴涵的判断提供了详细的文字理由。因
此，一个非蕴涵的句子通常有多个理由，捕捉对不准确的多元观点，并提供对 VLM错误类
型（例如，物体识别错误、属性/空间错误、幻觉）的见解。
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Table 1: 来自 DOCCI-Critique基准的示例，详细说明用于细粒度事实性评估的句子级注释，
包括评估者的判断和解释理由。

Image

Description
Sentence

“... Behind the car, there is a large
mural or poster on the wall ...”

“... The mural features a Formula
1 racing car, also red, with the

number 16 prominently displayed
on the side. ...”

“... The background of the mural
includes a racing track with the
colors of the French flag (blue,

white, and red) and a checkered
flag, indicating a racing theme ...”

Does the sentence include a claim
about the image? (Answers from

5 raters)
, , , , , , , , , , , ,

Is the sentence factual? (Answers
from 5 raters) , , , , , , , , , , , ,

Rationales -

• 数字 16不在赛车的侧面，而
是在赛车的前面。

• 壁画确实有一辆红色的一级
方程式赛车，但号码 16是画
在前面而不是侧面

• 图像中没有可见的方格旗。

• 海报/壁画中没有方格旗。

• 背景壁画确实包含蓝色、白
色和红色，但没有方格旗

Table 1展示了这一结构，显示了每个句子的注释：五个独立的事实性判断（ 对于推断，
对于矛盾/中立）和图像内容依赖性。对于非推断的投票，收集到的文字推理解释了具体错
误，例如汽车壁画的号码位置或不存在的格子旗。一个错误句子的多个理由反映了不同标
注者的观点。

这一综合注释产生了 10,216个句子级别的判断。该数据集拥有多样的 VLM输出、精细的多
数投票真实性标签和每个错误的多个丰富解释依据，是一项无价的资源。它不仅能在表面
相似性上进行严格的 VLM评估，还可以更深入地探查模型理解和描述的忠实性。

表格 2详细介绍了来自 DOCCI-Critique的每个模型的统计数据，包括描述和句子长度、事
实准确性和词汇多样性。这些内部统计数据揭示了 VLM在数量和质量上的行为差异。例如，
像 GPT-4o这样的高准确性模型与 Gemini模型形成对比，后者生成更多句子且准确性相近，
这表明存在详尽性/细节与错误风险之间的权衡。DOCCI-Critique中的段落平均长度为 752.7
个字符。这明显长于用于事实错误分析的其他当代数据集，比如 M-HalDetect（平均 456.2
个字符）、CHOCOLATE（577.6）和 DetailCaps-4870（612.9）。这种对更长、更复杂描述的
强调，结合常见错误类型的模式（从推理中可察觉，尽管在表格 1中未直接显示），突显出
DOCCI-Critique对于 VLM生成策略和视觉真实性细致对比研究的实用性，强调其在评估详
细文本生成中多样化 VLM行为中的作用。

2 VNLI-Critique：开发和评估

2.1 VNLI-Critique模型开发

我们通过微调 10B参数的 PaliGemma-2架构 [31]（详见附录），开发了 VNLI-Critique，用
于自动化句子级准确性评估和批评生成。这需要一个专门的训练数据集，该数据集由生成
的 VLM字幕组成，与 DOCCI-Critique不同，并对其准确性和错误评价进行了标注。为了创
建这个多样化的训练数据，我们首先使用超过 70个 PaliGemma-2变体（在 DOCCI训练数
据 [24]上以不同配置微调）生成段落长度的字幕，以捕获广泛的生成风格和潜在错误。然
后，按照 Section 1中的协议（标签多数投票；将最长的理由作为未蕴涵句子的批评目标），
对这些合成字幕进行人工标注。

VNLI-Critique在这组精心整理的数据上被微调用于两个任务，通过具体的提示结合段落上
下文（<PREFIX> Claim-Prefix </PREFIX>），对于潜在模糊的独立句子的准确评估至关重要。
对于事实性分类，提示是：“给定图像和提示前缀 <PREFIX> Claim-Prefix </PREFIX>，以下
文本是否与图像一致：<TARGET> Target-Claim </TARGET> ?”，需要一个“是”/“否”的预
测。对于批判生成，提示是：“给定图像和提示前缀 <PREFIX> Claim-Prefix </PREFIX>，文
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Table 2: DOCCI-Critique统计，详细描述每个 LLM所生成图像描述的段落级别指标和词汇
多样性（独特的 2-grams）。

Description
Length avg.

# Sentences
Avg

Sentence
Length Avg

% Correct Sentence
in Description Uni. 2-gram

MiniGPT-4 [46] 483.5 5.6 84.8 45.6 4,695
mPLUG-Owl2-7B [43] 458.8 4.4 102.1 52.7 4,038
LLaVa-1.5-7B [23] 395.4 4.2 91.5 60.0 3,081
InstructBLIP [6] 509.8 4.0 195.4 61.3 3,260
PALI-5B [3] 1098.9 10.9 69.5 68.0 1,881
VILA [20] 870.7 8.6 100.4 78.1 6,841
mPLUG-Owl3-7B [42] 118.0 2.0 65.2 80.4 700
LLaVA-Onevision-7B [19] 672.0 6.4 107.7 81.8 5,878
Molmo-7B-D [7] 747.6 6.6 111.9 82.7 6,788
LLaVA-Onevision-7B-Chat [19] 1091.6 9.5 113.1 85.7 8,550
Qwen2-VL-7B-Instruct [37] 1022.6 9.8 102.9 87.6 8,250
Gemini-1.5-Pro [32] 1326.9 12.0 109.3 95.1 11,705
Gemini-1.5-Flash [32] 1199.0 11.8 100.0 96.1 10,186
GPT-4o [2024-08-06] [25] 583.5 6.2 94.2 97.1 6,160

TOTAL 752.7 7.3 103.8 76.5 40,444

本 <TARGET> Target-Claim </TARGET>被认为不准确。请解释导致其不准确的对齐和事实不
符之处。”。这种双任务战略使 VNLI-Critique能够识别差异并说明其原因。

2.2 事实性分类：基准测试和泛化结果

本节详细介绍了 VNLI-Critique在事实性分类任务中的表现，展示了作为自动化基准测试工
具在 DOCCI-Critique上的关键结果以及在测试各种外部数据集时的泛化能力。

DOCCI-Critique AutoRater：自动化 VLM基准测试结果。 的分类能力的一个主要应用
是作为一个自动评分器，用于建立一个自动化的排行榜，根据对来自 DOCCI-Critique基准
的图像描述的事实准确性对视觉-语言模型（VLMs）进行排名。其目标是为这一任务提供
一个可扩展且可靠的替代方案，以替代大量的人力评估。为了评估其可行性，我们评估了
VNLI-Critique以及其他基于 VLM的方法，作为潜在的自动排名工具。我们比较了它们的自
动评估与人类判断在三个不同的事实性标准上的相关性：(1)响应级别的正确性（整个生成
的段落是否在事实上准确），(2)整体正确句子的百分比（针对一个模型所有生成描述的总正
确句子数），以及 (3)每个描述的平均正确句子百分比。附录中提供了展示每一标准下由人类
评估和自动化方法确定的 VLM排名的详细排行榜。使用 Spearman的 ρ (Sp ρ )和 Kendall’s
τ (Kd τ )的相关性结果在表 3中呈现。VNLI-Critique作为一个自动评分器表现出卓越的性
能，与人类排名在响应级正确性（Sp ρ = 0.981）和整体正确句子的百分比（Sp ρ = 0.979）上
达到最高的 Spearman相关性，并且在每个描述的正确句子平均百分比上有非常高的相关性
（Sp ρ = 0.968）。其在不同评价粒度上的强劲表现，与人类评估显著一致，验证了其作为一个
可靠工具在 DOCCI-Critique数据集上自动基准测试 VLM事实性的有效性。

Table 3: 评估自动化方法作为自动评级器。模型排名与人类对 DOCCI-Critique上 VLM事实
性判断的相关性（Spearman的 ρ，Kendall的 τ ），涉及三个准确性指标。加粗表示最佳分
数，underline表示第二优。

% Response Correct % Sentences Overall % Sentences per Description

Ranking Method (Model) Sp ρ Kd τ Sp ρ Kd τ Sp ρ Kd τ

Emu3-Chat -0.192 -0.167 0.059 0.011 0.007 -0.055
InstructBLIP [Vicuna-7B] -0.059 -0.046 0.367 0.187 0.354 0.143
Qwen2.5-VL-7B-Instruct 0.290 0.249 0.692 0.516 0.697 0.495
Janus-Pro-7B 0.294 0.211 0.521 0.341 0.578 0.407
mPLUG-Owl3-7B 0.734 0.573 0.741 0.582 0.798 0.648
LLaVa-OneVision[Qwen2-7B] 0.889 0.760 0.855 0.758 0.851 0.736
GPT-4o 0.920 0.818 0.975 0.911 0.987 0.934
Gemini-2.0-Flash 0.972 0.884 0.976 0.911 0.956 0.890
VNLI-Critique (Ours) 0.981 0.928 0.979 0.912 0.968 0.906
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Table 4: 评估 VNLI-Critique的事实性分类：与基线在分布内（DOCCI-CRITIQUE ）和外部
（M-HalDetect、CHOCOLATE）数据集上的比较。主要结果包括在M-HalDetect上的 SOTA表
现以及对 CHOCOLATE的强泛化能力。

DOCCI-Critique M-HalDetect CHOCOLATE
Model ROC-AUC Macro-F1 ROC-AUC Macro-F1 ROC-AUC Macro-F1

CLIPScore 0.48 - 0.59 - 0.56 -
VQAScore [CLIP-FlanT5] 0.73 - 0.79 - 0.71 -
VQAScore [GPT-4o] 0.88 - 0.85 - 0.84 -
SigLIP 0.50 - 0.63 - 0.56 -
TIFA 0.61 - 0.70 - 0.57 -
PaliGemma2 [9B-448res] 0.51 0.23 0.61 0.39 0.53 0.00
Qwen2.5-VL-7B-Instruct 0.65 0.36 0.81 0.75 0.81 0.74
InstructBLIP [Vicuna-7B] 0.50 0.45 0.45 0.40 0.53 0.37
Emu3-Chat 0.51 0.50 0.52 0.42 0.50 0.37
Janus-Pro-7B 0.67 0.58 0.72 0.59 0.65 0.47
LLaVa-OneVision[Qwen2-7B] 0.76 0.58 0.82 0.60 0.75 0.44
mPLUG-Owl3-7B 0.73 0.65 0.76 0.68 0.68 0.54
Gemini-2.0-Flash 0.73 0.74 0.74 0.74 0.81 0.79
GPT-4o - 0.74 - 0.69 - 0.70
VNLI-Critique (Ours) 0.93 0.83 0.86 0.76 0.73 0.68

为了评估 VNLI-Critique在我们特定基准之外的能力，我们在两个已建立的外部数据集上评
估其性能：M-HalDetect [13] ，这是一个用于检测不同图像描述中的幻觉现象的基准，以
及 CHOCOLATE [17]，专注于图表和曲线图的描述。我们将 VNLI-Critique与各种基线进
行比较，包括其他基于 VLM的分类器和嵌入相似性的方法，使用两个标准的元评估指标：
ROC-AUC和Macro-F1。 ??提供了这些句子级分类比较的定性例子。

表 4中报告的性能指标是基于每个模型的输出类型生成的。对于通过特定输出标记进行分类
的模型（例如，“是”和“否”）——这包括我们的 VNLI-Critique和其他基于 VLM的分类器
（分数是通过 5样本策略得出的）——指标反映了信心和预测。对于所有这样的 VLM分类
器，ROC-AUC计算的蕴涵分数是通过对与正负分类输出相关的置信度分数应用 softmax函
数获得的（生成归一化的正概率）。用于Macro-F1的二元分类（“准确”或“不准确”）是通过
选择具有更高置信度分数的标签来确定的。相比之下，对于像 CLIPScore [14]、SigLIP [45]
和 TIFA [16]这样的方法，它们输出数值相似性分数，只有 ROC-AUC被报告，因为它直接
适用于这种分数而不需要任意阈值。

如表 4所示，VNLI-Critique在 M-HalDetect上实现了最先进的（SOTA）性能。此外，它在
CHOCOLATE数据集上的高度竞争性能展示了显著的适应性和强大的推理能力，即使在没
有对这些视觉数据进行特定训练的情况下，评估图表描述时也是如此。这些跨不同基准的
强大结果强调了我们微调模型在事实验证任务中的普遍实用性。

除了对句子正确性进行分类外，VNLI-Critique的一个关键能力是生成文本批评，以解释为什
么一个句子在事实层面上是不准确的。为了评估这些生成解释的质量和正确性，我们进行了
一项专门的人类评估研究。评估过程如下：首先，我们从DOCCI-Critique基准和M-HalDetect
数据集中抽取了一组先前由人类标注者识别为事实错误的句子。对于每个抽取的错误句子，
我们提示 VNLI-Critique以及几种具有竞争力的 VLM（列在 Table 5中）生成一个解释，详
细说明具体的事实不准确或不对齐，使用 Section 2.1中描述的批评生成提示格式。然后，人
类标注者会被展示评估实例，每个实例包含：(1)原始图像，(2)具体的事实错误句子，以及
(3)被评估模型生成的批评。标注者的任务是判断批评本身的质量——具体而言，是看它是
否准确且相关地识别了句子中存在的事实错误，并与图像中的视觉证据进行比较。Table 5
显示了此人类评估的结果，报告了生成的评论中被注释者认为正确和相关的百分比。结果表
明，VNLI-Critique在生成有用的评论方面非常有效。在针对 DOCCI-Critique句子的评论中，
VNLI-Critique取得了最高分（73.39 %），略微超过了 GPT-4o（73.1 %）。在针对M-HalDetect
句子的评论中，VNLI-Critique表现非常强劲（79.33 %），仅次于 Gemini-2.0-Flash（79.89 %），
但领先于 GPT-4o（78.77 %）。值得注意的是，VNLI-Critique显著超越了几款其他能力较强
的 VLMs，如 Janus-Pro-7B、Qwen-2.5-VL-Instruct和 LLaVA-OV在这两组数据集上。这表明
VNLI-Critique能够一致地生成高质量、准确的事实错误解释，这对于提供可解释的字幕质
量反馈和启用后续纠正任务是关键能力。
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Table 5: 对批判质量的人类评估。从 DOCCI-Critique 和 M-HalDetect 中采样的错误句子中，
生成的解释被判断为正确和相关的百分比。

DOCCI-Critique M-HalDetect

LLaVA-OV 35.96 48.04
Qwen-2.5-VL-Instruct 45.03 58.1
Janus-Pro-7B 44.15 62.57
Gemini-2.0-Flash 64.91 79.89
GPT-4o 73.1 78.77
VNLI-Critique (Ours) 73.39 79.33

3 批判与修正

许多视觉语言任务，从图像描述到文本生成图像，严重依赖于大型图文对数据集，通常
利用 VLM 生成的描述进行训练或作为其数据的一部分。例如，大型合成描述数据集如
PixelProse [30]用于训练描述模型，而将图像与描述性文本配对的数据集是训练文本到图像
合成模型的基础（例如，利用如 LAION [29]之类的数据集）。然而，这些自动生成或网络
抓取的描述在事实准确性和视觉匹配上可能有所不同，可能会在后续模型训练中引入噪声
或不准确。因此，提高这些数据集的质量和事实匹配性对于推进这些领域至关重要。利用
VNLI-Critique的批评生成能力，我们引入并评估了一种新颖的批评-修订流程。该流程的设
计不仅旨在修正图像描述中的个别事实不准确性，还提供了一种途径来提升图文训练数据
集的整体质量，从而可能提高以其为训练基础的模型的性能。本节首先概述了该流程的方
法学 ( Section 3.1 )。然后，我们评估其在修正大规模数据集中合成生成的描述中的适用性 (
?? )。

3.1 流水线方法论

批评与修订流程，如 Figure 1所示，包括两个主要步骤。首先，在批评步骤中，VNLI-Critique
使用其分类功能分析给定标题的每个句子；被识别为事实错误的句子会触发文本评论的生
成，解释基于图像内容的具体错误。随后，在修订步骤中，来自 VNLI-Critique的原始不准
确句子及其相应评论用于指导一个独立的大型语言模型（LLM）修正不准确的描述。在我们
的实验中，我们使用了 Gemini-2.0-Flash 1 作为修订 LLM。此修订 LLM会被提示重写原始
句子，特别是针对评论中强调的事实错误，同时努力保持相关信息并维护风格上的一致性。
完整的批评与修订循环——由 VNLI-Critique针对所有句子的事实性分类，然后为标记为不
准确的句子进行评论指导的修订——生成一个在事实与图像更一致的修订标题。

为了展示我们提出的 Critic-and-Revise流程在下游的效用，我们将其应用于两个以详细但潜
在未经验证描述而闻名的大规模数据集的字幕: PixelProse [30]，具有约 16.9M的合成字幕
对，以及 DetailCaps-4870 [8]，一个包含 4870张图像的子集，每张图像都伴随着三条详细
的合成字幕。我们进行了一项人类研究来评估这一流程的有效性：在 VNLI-Critique识别并
批评不准确的句子后，修订 LLM对其进行纠正，人类评估者评估了原标记句子的事实正确
性（用于批评精确度）以及修订后句子的正确性（用于流程的有效性）。

结果总结在 Table 6中，显示了显著的改进。对于 DetailCaps-4870，虽然 VNLI-Critique的初
始标记显示了 15 %的误报率（被人类认为正确的原始句子），但管道成功地纠正了大量真正
不准确的句子，人类评委确认 61 %的修正句子在事实上是准确的。这代表了在最初被评论
者认为错误的句子集中 46 %的准确度提升。VNLI-Critique自己的重新评估将这些修正后的
句子中 64 %的句子分类为准确，显示出强大的自我一致性。在 PixelProse中观察到类似的
积极趋势，人类评委发现 75 %的修正句子是准确的（提升了 51 %），展示了管道在大规模
增强详细图像标题事实准确性的能力。附录中提供了说明批评和修订过程的定性例子，包
括原始错误句子、来自 VNLI-Critique的批评以及经过 LLM修订的句子。

1通过 Vertex AI API访问：https://cloud.google.com/vertex-ai
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Table 6: 批评与修订流程的事实性：原始声明与修订声明的人类和 VNLI-Critique评判。∆ =
修订后准确性增加。该流程显著提高了声明的准确性（人类确认 DetailCaps的固定声明准确
性为 61 %，PixelProse为 75 %，起始值较低）。VNLI-Critique的评判一致，显示出高度自我
一致性。

DetailCaps-4870 PixelProse

Judge Type Original Fixed ∆ Original Fixed ∆

Human Judge 15 % 61 % +46 % 24 % 75 % +51 %
VNLI-Critique as Judge 0 % 64 % +64 % 0 61 % +61 %

4 限制和未来工作

尽管 DOCCI-Critique基准测试包含了由 VLM生成的 1,400个字幕和超过 10,000个句子判
断的丰富注释，它是从一个由 100个独特图像构成的基础集构建的。虽然这些图像提供了
多样性且字幕的变化十分广泛，增加基础图像的数量可以进一步提升基准测试的统计能力
和覆盖范围。然而，我们的实验展示了强大的泛化能力。具体来说，VNLI-Critique，当在
DOCCI-Critique上训练进行事实性分类时，在像 M-HalDetect和 CHOCOLATE（Section 2.2
）这样的外部未见过的声明验证数据集上表现良好。此外，我们的批判与修正流程利用来自
VNLI-Critique的评论，能够有效地在完全不同的数据集如 DetailCaps-4870和 PixelProse（??
）上修正字幕。这种跨不同任务和数据集的泛化集体证据表明当前 DOCCI-Critique的规模
对于开发稳健且可转移的评价模型和修正方法是有效的。

此外，尽管 VNLI-Critique在多个环境中取得了强劲的成绩，其表现并不完美。我们的流程
评估（Section 3）表明，其真实性分类可能会导致误判和漏判（例如，在 DetailCaps-4870
上的虚假阳性率为 15 %）。尽管其生成的评论质量通常很高，如在人类评估中 Table 5 所
示，但也可能表现出不一致性。未来的工作可以通过进一步利用我们丰富的注释来提高
VNLI-Critique的表现。例如，可以研究将不同标注者提供的多个理由合并为一个更全面和
简洁的解释的方法，而不是仅仅使用最长的理由作为评论生成的训练目标。此外，我们的标
注协议记录了一个句子的真实性是否依赖于图像内容或依赖于世界知识（例如，区分需要图
像的“猫在垫子上”和不需要图像的“猫是哺乳动物”）。目前未使用的标签可以实现两阶段
验证过程：首先分类是否需要图像关联，然后相应地应用视觉事实检查器（VNLI-Critique）
或基于知识的验证器，从而可能提高整体准确性和效率。

关于批评与修订流程，其当前设计包含两个不同的步骤：VNLI-Critique进行批评生成，随
后使用一个单独的 LLM进行修订。虽然有效，但这种方法与一个可假设的端到端模型可能
直接输出一个已修正的句子的做法形成对比。然而，我们认为两步方法在可解释性方面提供
了显著的优势。生成明确的批评可以清楚地理解为何某个句子被标记以及正在解决的具体
错误是什么。对错误类型和来源的这种洞察对分析和改进基础的描述模型是有价值的，这
种好处可能在直接的黑箱修正方法中丧失。因此，虽然未来的工作可能探索直接修订模型，
但中间批评的解释性仍然是我们流程的一个关键强项。

解决这些限制并探索所建议的方法，以充分利用数据集注释，提供了激动人心的未来研究
方向，在细致图像理解的稳健和可解释性评估方面。

5 结论

本研究解决了评估和改进由 VLM生成的详细段落长度的图像说明的事实准确性这一关键
挑战。我们引入了 DOCCI-Critique，这是一个新颖的基准，具有 1,400个 VLM说明和超过
10,216 个面向事实性的人类注释，包含错误的解释性理由，为细粒度 VLM 评估提供了重
要资源。在此基础上，我们开发了 VNLI-Critique ，这是一种擅长自动事实性分类和批评
生成的模型。VNLI-Critique在像 M-HalDetect这样的外部数据集上展示了强大的泛化能力，
并且其在 DOCCI-Critique 中的使用显示出与人类判断的高度相关性（0.98 Spearman）。此
外，我们提出了一种新颖的批评和修正管道，在该管道中，VNLI-Critique的批评指导 LLM
自动纠正事实错误，从而显著提高说明的准确性，这已通过人类评估得到证实。总的来说，
DOCCI-Critique、VNLI-Critique和批评与修正管道为推进 VLM生成更详细、流利和事实可
靠的图像描述提供了重要工具和方法。未来的工作，如 Section 4所述，将探索扩展基准并
进一步增强该管道的能力。
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A DOCCI-Critique AutoRater排行榜

本附录展示了完整的排行榜，详细说明各种视觉语言模型（VLMs）作为自动排序器（Au-
toRaters）在 DOCCI-Critique基准测试上的表现。这些表格补充了在 Section 2.2和 Table 3中
找到的汇总相关性指标（Spearman’s ρ和 Kendall’s τ ）。我们的目标是评估包括 VNLI-Critique
在内的自动化方法在事实准确性上，将生成标题的 VLMs与人为派生的地面真实排名相比
的排名效果。

提供了三个排行榜，每个排行榜对应一个不同的事实性标准：

1. 响应级别的正确性：完全事实准确段落的百分比（表 7）。

2. 整体正确句子：所有描述中正确句子的总百分比（表格 9）。

3. 每个描述中的正确句子数：每个描述中正确句子的平均百分比（表格 8）。

在每个排行榜（表 7、9和 8）中，行列出了来自 DOCCI-Critique的 14个生成标题的 VLM
（详情见 Table 2）。列表示自动排名方法（例如，“我们的（VNLI-Critique）”、“GPT-4o”）。单
元格显示该列的方法给予该行的 VLM的排名，标上上标表示原始指标分数。最后两行报告
了 Spearman的 ρ（带有 p值上标）和 Kendall的 τ 与该标准的真实值的相关性，提供了对
每个 AutoRater性能的细致视图。

Table 7: 在 DOCCI-Critique上 VLM AutoRater关于响应级准确性的排名。每个单元格显示
RankMetric−Score 。最后两行：与人类的 Spearman的 ρp−value 和 Kendall的 τp−value 相关
性。

Captioner VLM
Ranking Method Human Ours Gemini

2.0-Flash GPT-4o InstructBLIP LLaVa-OV Janus-Pro-7B Qwen2.5-VL mPLUG-Owl3-7B Emu3-Chat

MiniGPT-4 140.04 140.06 140.09 140.12 70.96 140.42 130.35 40.00 130.11 30.93
MPlugOwl-2 130.11 120.12 130.28 120.18 20.98 120.56 100.56 40.00 120.17 90.55
LLaVA 110.19 110.17 90.40 110.26 30.97 100.71 50.68 40.00 80.21 120.48
PALI-5B 120.11 130.09 120.31 130.17 90.96 110.58 140.19 40.00 140.07 20.99
VILA 100.21 100.20 100.39 90.33 130.91 90.85 10.79 40.00 80.21 40.78
InstructBLIP 90.26 90.21 110.38 100.31 90.96 130.54 90.60 20.01 60.26 100.54
Molmo-7B-D 80.31 80.27 70.68 80.58 10.99 50.93 40.70 40.00 80.21 40.78
LLaVA-OV-7B-Chat 70.36 60.35 80.63 50.64 120.93 80.90 80.66 40.00 40.30 80.58
Qwen2-VL-7B-Instruct 50.41 40.45 50.75 40.65 30.97 60.91 20.78 40.00 50.29 110.49
LLaVA-OV-7B 50.41 70.34 60.72 70.63 140.90 20.97 60.67 20.01 20.41 70.61
Gemini-1.5-Pro 40.64 50.43 40.84 30.67 30.97 60.91 120.49 40.00 70.24 140.31
Gemini-1.5-Flash 30.68 30.52 30.88 50.64 110.94 40.94 110.51 40.00 110.18 130.40
mPLUG-Owl3-7B 20.71 20.69 20.93 20.77 70.96 10.98 30.73 10.02 10.75 11.00
GPT-4o[2024-08-06] 10.83 10.73 10.94 10.89 30.97 20.97 60.67 40.00 30.37 60.74

Spearman’s Rank ρ – 0.98 5e−10 0.97 6e−9 0.92 3e−6 -0.06 8e−1 0.88 2e−5 0.30 3e−1 0.29 3e−1 0.73 3e−3 -0.2 5e−1

Kendall Tau τ – 0.93 4e−6 0.89 1e−5 0.82 5e−5 -0.05 8e−1 0.76 2e−4 0.21 3e−1 0.25 3e−1 0.27 5e−3 -0.17 4e−1

Table 8: VLM AutoRater在 DOCCI-Critique上正确句子平均百分比的排名。每个单元格显示
RankMetric−Score 。最后两行：Spearman 的 ρp−value 和 Kendall 的 τp−value 与人类的相关
性。

Captioner VLM
Ranking Method Human Ours Gemini

2.0-Flash GPT-4o InstructBLIP LLaVa-OV Janus-Pro-7B Qwen2.5-VL mPLUG-Owl3-7B Emu3-Chat

MiniGPT-4 140.46 140.48 140.53 140.42 80.99 140.84 130.77 130.05 140.51 30.99

MPlugOwl-2 130.53 130.54 130.66 130.56 70.99 120.89 120.86 110.05 130.53 120.86
LLaVA 120.60 110.59 110.75 120.59 90.99 110.91 90.90 90.08 110.58 140.83
InstructBLIP 110.61 120.58 120.71 110.62 120.98 130.86 100.89 100.05 120.56 130.84
PALI-5B 100.67 100.68 100.79 100.67 31.00 100.91 140.73 120.05 100.61 21.00

VILA 90.78 80.78 90.86 90.81 110.99 90.98 10.97 40.22 80.76 40.96

mPLUG-Owl3-7B 80.80 60.80 40.98 80.87 130.98 50.99 110.87 140.05 20.85 11.00

LLaVA-OV-7B 70.82 60.80 70.94 60.91 140.97 11.00 50.94 60.20 70.81 80.92

Molmo-7B-D 60.83 90.78 60.95 70.90 11.00 70.99 40.94 80.10 90.73 50.95

LLaVA-OV-7B-Chat 50.86 50.85 80.94 40.94 100.99 80.99 30.94 10.28 10.85 70.93

Qwen2-VL-7B-Instruct 40.88 40.88 50.97 50.93 41.00 60.99 20.97 50.22 50.83 90.91

Gemini-1.5-Pro 30.95 30.93 30.99 20.97 21.00 40.99 80.93 30.25 40.83 110.89
Gemini-1.5-Flash 20.96 20.94 20.99 30.95 50.99 30.99 70.93 20.27 30.84 100.90
GPT-4o[2024-08-06] 10.97 10.95 10.99 10.98 60.99 21.00 60.93 70.17 60.82 60.95

Spearman’s Rank ρ – 0.97 1e−8 0.96 9e−8 0.99 7e−11 0.35 2e−1 0.85 1e−4 0.58 3e−2 0.70 5e−3 0.80 6e−4 0.00 1e−0

Kendall Tau τ – 0.91 7e−6 0.90 2e−7 0.93 1e−8 0.14 5e−1 0.74 7e−5 0.40 4e−2 0.50 1e−2 0.65 7e−4 -0.05 8e−1

B VNLI-Critique模型开发细节

本节进一步详细介绍了用于开发我们的 VNLI-Critique模型的架构、微调过程和计算资源，
这些内容在主体文章的 Section 2中介绍。
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Table 9: DOCCI-Critique 上整体正确句子百分比的 VLM AutoRater 排名。每个单元格显示
RankMetric−Score。最后两行：与人为对比的 Spearman’s ρp−value和 Kendall’s τp−value相关
性。

Captioner VLM
Ranking Method Human Ours Gemini

2.0-Flash GPT-4o InstructBLIP LLaVa-OV Janus-Pro-7B Qwen2.5-VL mPLUG-Owl3-7B Emu3-Chat

MiniGPT-4 140.48 140.49 140.55 140.44 70.99 140.83 130.77 110.06 130.52 30.99

MPlugOwl-2 130.52 130.53 130.64 130.56 70.99 120.87 110.85 130.05 140.51 120.86
InstructBLIP 120.57 120.57 120.68 110.59 110.99 130.84 100.87 120.05 120.54 140.82
LLaVA 110.59 110.59 100.74 120.59 70.99 100.90 90.89 90.08 110.58 130.83
PALI-5B 100.67 100.66 100.74 100.62 41.00 110.88 140.73 100.07 100.59 21.00

VILA 90.79 80.79 90.86 90.81 110.99 90.98 10.97 40.22 80.77 40.96

LLaVA-OV-7B 80.82 70.81 80.95 60.91 130.98 11.00 50.93 60.21 20.85 90.91

mPLUG-Owl3-7B 70.82 60.82 40.96 80.84 140.98 80.99 120.81 140.05 30.84 11.00

Molmo-7B-D 60.83 90.79 60.95 70.90 11.00 60.99 40.94 80.10 90.72 50.96

Qwen2-VL-7B-Instruct 50.87 40.88 40.96 50.93 21.00 50.99 20.97 50.22 60.83 80.91

LLaVA-OV-7B-Chat 40.87 50.88 60.95 40.94 100.99 70.99 30.96 10.31 10.87 70.92

Gemini-1.5-Pro 30.95 30.93 30.99 20.97 21.00 40.99 80.93 30.25 50.84 110.89
Gemini-1.5-Flash 20.96 20.94 10.99 30.95 51.00 11.00 50.93 20.27 40.84 90.91

GPT-4o[2024-08-06] 10.97 10.95 10.99 10.98 51.00 11.00 50.93 70.16 70.81 60.95

Spearman’s Rank ρ – 0.98 1e−9 0.98 2e−9 0.97 2e−9 0.37 2e−1 0.86 10e−5 0.52 6e−2 0.69 6e−3 0.74 2e−3 0.06 8e−1

Kendall Tau τ – 0.91 5e−8 0.91 5e−8 0.91 5e−8 0.19 4e−1 0.76 4e−5 0.34 1e−1 0.52 10e−3 0.58 3e−3 0.01 1e+0

B.1 模型架构

VNLI-Critique是通过微调 PaliGemma 10B架构 [31]开发的。该架构将 Gemma2-9B大型语
言模型 (LLM) [28]作为其文本骨干，并使用 SigLIP模型 [45]作为其视觉编码器。在视觉
处理方面，输入图像被标准化为 448px2 像素的分辨率。在此分辨率下，SigLIP视觉编码器
将每个图像处理为 1024个视觉标记的序列，然后将其输入 LLM组件以进行多模态理解和
生成任务。

B.2 微调过程

我们对 PaliGemma 10B模型进行了全面的微调以开发 VNLI-Critique。微调过程进行了 5个
周期。使用了批量大小为 128的训练，并应用了 0.1的 dropout率以帮助正则化。在训练过
程中没有使用权值衰减。使用默认超参数的 Adam优化器 [18]进行优化，并在整个微调过
程中保持一个恒定的学习率 1× 10−6 。

B.3 计算资源

VNLI-Critique模型的训练在 Google Cloud TPUv5e [11]加速器上进行。具体而言，采用了
128个 TPUv5e芯片的配置来完成微调任务。5个训练轮次的总耗时大约为 1小时 30分钟。
基于每个芯片每小时 $ 1.20的估算成本，训练 VNLI-Critique的总计算成本约为 $ 230.40。

C 人工标注细节

DOCCI-Critique基准的创建以及我们模型输出的评估，包括批判生成和批判与修订流程，依
赖于全面的人类注释。我们通过 Prolific 2 聘请了第三方人类注释者。每一个需要进行人工
评价的数据条目，无论是 DOCCI-Critique中的句子级事实性，还是生成的批判的质量评估，
都是由五个不同的注释者独立评估的。这种多注释者的方法有助于确保收集到的判断的稳
健性，并减轻个体偏见。注释者的工作报酬为每小时 $ 20。

以下小节对为两项主要人工评估任务设计的标注界面进行了说明性概述：评估 VLM生成描
述句子的真实性（第 C.1节）以及评估生成批评意见的质量（第 C.2节）。

C.1 描述句子注释界面

在对 VLM 生成的段落描述进行句子级别的事实性标注任务中（如第 3 节所述的 DOCCI-
Critique基准测试），标注者需要使用一个界面，该界面会显示源图像、完整段落上下文以及
正在评估的具体句子。图 2展示了这个标注界面的一个代表性例子。标注者需要判断该句子
是否准确描述了图像内容，并给出标签，如“蕴含”、“中立”或“矛盾”，并为任何非蕴含
的判断提供文本理由。

2https://www.prolific.com/
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User
Model

A medium shot of a soft, plush pink pig stuffed animal facing forward. The pig has 
short ears that are beginning to droop down. The snout is very small, and the eyes 
are black with small dark brown pupils. The stomach is a light tan. The underbelly 
of the pig is not visible. The pig has black, rounded hooves on its front and back 
feet and a pink nose. The pig is sitting on a light brown hard wood floor with a 
sage green wall behind it. The wall has a horizontal groove where the baseboard is. 
The pig is casting a shadow on the wall behind it, angled towards the top of the 
shot. Indoors. The lights are on.

Describe this image in details

Sentence 5 out of 10

What is the relationship of the highlighted sentence with respect to the image?

Nothing to assess Contradiction Neutral Entailment

Assessment

Explanation

“The pig back hooves are pink, not black. The front hooves are not visible.”

✎

Figure 2: 描述句子注释界面的示例。注释者会看到图像、完整的 VLM生成段落以及被高亮
的句子。他们通过选择一个标签（这里为“矛盾”）并提供对于观察到的不准确之处的文字
解释来评估其真实性。

User
Model

The image depicts a surreal and abstract art installation set within a glass display 
case, likely situated in a museum or an art exhibit. The centerpiece of the 
installation is a banana, peeled halfway, with its exposed end resting on a light 
bulb. The banana is positioned on a wooden handle, which is attached to a metal 
scoop. The scoop is filled with a gray, stone-like substance. The entire setup is 
illuminated by a light source above, casting a glow on the banana and the scoop. 
In the background, the word "Hermes" is prominently displayed, suggesting a 
possible connection to the luxury brand. The surrounding environment includes a 
white wall, a wooden door, and a window, adding to the gallery-like atmosphere. Describe this image in details

Sentence 2 out of 8

Is the explanation correct with respect to highlighted sentence and the image?

Nothing to assess Correct Neutral Incorrect

Assessment For Explanation 

“The banana is not peeled at all. The rock is resting on a spoon, which is balanced on the banana.”

Predicted Explanation

Figure 3: 评论注释界面的示例。注释者评估“预测的解释”是否正确识别出 VLM中相对于
图像的高亮句子的错误。

C.2 批注界面

为了评估 VNLI-Critique和其他基线模型（如第 4.3节所述）生成的评论的质量，使用了不
同的界面。该界面向人工标注者展示了原始图像、被评论的事实性错误句子，以及模型生成
的评论。图 3显示了该界面的一个示例。标注者的任务是判断所提供的评论是否准确且相关
地识别了与图像中的视觉证据相比，原句中存在的事实性错误。

D 定性例子

为了进一步说明我们工作的核心组件和输出，本节提供了额外的定性示例，以补充主论文
中提出的讨论和汇总结果。

表格 10展示了 DOCCI-Critique基准的另一个详细条目。该示例突出了我们句子级别注释的
细致性，包括多位标注者对句子是否对图像提出主张的判断、其基于视觉证据的事实正确
性，以及标注者为任何识别到的不准确之处提供的多样化人写推理。这些示例强调了该基
准在评估细微理解和错误分析方面的丰富性。

此外，表格 11 提供了关于我们的批评和修订流程的逐步演示，该流程应用于来自 Pixel-
Prose [30] 数据集的图像描述。示例展示了：（1）原始的 VLM 生成的描述中包含事实错
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Table 10: 额外的 DOCCI-Critique基准注释示例（每个评估有 5个评分者）。详细说明句子级
别的主张、事实性和错误的多样性人类推理，展示不同的观点。

Image

Description
Sentence

“... Looking closely, we can see
eight flamingos lined up. ...”

“... They are standing in a body
of water, their reflection is seen in

the water, and there are trees in
the background. ...”

“... Flamingos primarily eat brine
shrimp, blue-green algae, small

insects, mollusks, and
crustaceans ...”

Does the sentence include a claim
about the image? (Answers from

5 raters)
, , , , , , , , , , , ,

Is the sentence factual? (Answers
from 5 raters) , , , , , , , , , , , ,

Rationales

• 八只火烈鸟的数量是不正确
的；我能看到至少十只。

• 图中有 11只火烈鸟。

• 指出的火烈鸟数量不正确，
似乎实际数量更多。

• 我看到十一只火烈鸟，不是
八只。

• 十一只火烈鸟排成一列，而
不是八只。

• 我在背景中没有看到任何显
著的树木，主要只是遥远、模
糊的树叶或土地。

• 背景看起来更像是远处的海
岸线或低矮的植被，而不是
明显的树木。

-

误，（2）由 VNLI-Critique检测到的具体不实句子，（3）由 VNLI-Critique生成的相应批评，（4）
根据这些批评由 LLM进行的各个句子的修订，以及（5）最终更为准确的修订版描述。这说
明了我们的流程在自动纠正详细图像标题中的错误方面的实际应用。
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Table 11: 表 11：通过 PixelProse数据集中的一个样本，逐步说明 Critic-and-Revise流程的实
际操作。‘原始描述’包含若干不准确之处。‘ VNLI-Critique检测到的不真实句子’强调了这
些错误（例如，关于手的位置、光源、文字位置）。‘ VNLI-Critique预测的批评’为这些错误
提供了解释。‘Critic-and-Revise输出’展示了 Large Language Model在批评的指导下所纠正
的个别句子。最后，‘修订后的描述’将这些更正整合成一个更加实际的段落。

Image

Original Description

A young man with short brown hair and dark brown eyes. He is wearing a black jacket and a white shirt.
He has a serious expression on his face. He is looking at the viewer with his left hand on his chin and the
other holding his jacket. There is a dark background with some light coming from the left side of the
image. There is text at the top of the image that says “The right to use my friends as a weapon, that is the
sinful crown I shall adorn - Shu Ouma”. The text is in a white font. The image is in an anime style.

Detected Unfactual Sentences
by VNLI-Critique

He is looking at the viewer with
his left hand on his chin and the

other holding his jacket.

There is a dark background with
some light coming from the left

side of the image.

There is text at the top of the
image that says “The right to use
my friends as a weapon, that is
the sinful crown I shall adorn -

Shu Ouma”.

Predicted Critiques by
VNLI-Critique

He is looking at the viewer but
his hands are not visible

The light is coming from the
right side of the image, not the

left.

The text is at the bottom of the
image and not the top.

Critic-and-Revise output He is looking at the viewer.
There is a dark background with

some light coming from the
right side of the image.

There is text at the bottom of the
image that says “The right to use
my friends as a weapon, that is
the sinful crown I shall adorn -

Shu Ouma”.

Revised Description

A young man with short brown hair and dark brown eyes. He is wearing a black jacket and a white shirt.
He has a serious expression on his face. He is looking at the viewer. There is a dark background with
some light coming from the right side of the image. There is text at the bottom of the image that says
“The right to use my friends as a weapon, that is the sinful crown I shall adorn - Shu Ouma”. The text is in
a white font. The image is in an anime style.
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