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Table 1: {5 ¥ B T SO AR T Y S ) B3

Modification

Dataset

Sample (Strikethrough = Original Text, Z[ {7, = Per-

turbation)

Label — Prediction

OCR

AR

PL : saba saba jako, typowa podrébka, nie polecam
EN : Poor quality, typical fake, I do not recommend.

1—2

Rel

AC

PL : klient akceptuje niniejszy [l [ regulamin
EN : client accepts these terms and conditions.

0—1

R-Sw

AC

PL : Owiadczam, e otrzymaem, zapeznaem zapzon-
ame si i akceptuj
EN : I declare that I have received, read, and accept.

1—0

Split

P-O

PL : dziki niemu {7 f2 jeszcze jestem studentem ; p
EN : thanks to him, I’m still a student ;p

plus m — minus s

Key

P-O

PL : UNIKAC nie pelecam poleFXm . . . brak
slow ( tz sa ale post mi zlikwiduja )

EN : AVOID, I don’t recommend... I’'m at a loss
for words (well, I have words, but they’ll delete my
post).

minus m — zero

R-Del

AC

PL : sd waeiwy (JCVEHNIENY A )  dla siedziby
powoda.
EN : The court competent for the plaintiff

0—1

R-Sub

CBD

PL : @anonymized_account Bierz tego
@anonymized_account razem jestecie jestewZe
mocni

EN : @anonymized_account take
@anonymized_account together, you are strong.

0—1

R-Ins

P-O

PL : Krotko : cala grupa zaliczyla , nie oddal
nikomu ani jednego sprawka . Oceny marzenie
mqarzenJie . Tyle: -)

EN : Shortly: the whole group passed, didn’t hand
in a single assignment to anyone. Dream grades,
just a dream. That’sit: -)

plus m — zero

Ort

AC

PL : Za ewentualne zniszczenia odpowiada epiekun
opiekon
EN : The supervisor is responsible for any potential
damage.

0—1

Dia

AC

PL : Po opuszczeniu parkingu firma reklamacji nie
EN : After leaving the parking lot, the company
does not accept any complaints.

0—1

T H AR AL P4 f BT Transformer PRI )32 B HIHESS 1 1 X MO BT A U DR 7 00 5 g
X L7 A 4% Attention Rollout [20] FEHAWETIERE I EaAR [22,03] .

2.3 iE R

TS ARLE H R S AL B ) — IR AT 55, 38 KB 51 bl sl bR iC iR R A . X BB B 22 22 I
TRFMERE, MEREGET 7 A n-gram AR B 4014 32 5% U e HE RO Bl 22 W 2K SR b . BET

Transformer fJ1E S

B4 GPT [24] Al BERT (W] FEAMME S5 H UG 1 Sedb SR, A SCA 7 JERI A I
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TR =, B4IFA T LT transformer BYE2AY 25, 06, 0] . o, Bielik [2R] H ij i %8 I =%
AR, RS 2 i E A PRI T 221 SCRF (LLama3.1 [2] , OpenChat [29] , CommandR [I0]
)e

LLM B2 W R 1A R R S B oK, TRy i B ] e Sl it AR I 3 i R ) e
XATRER A E R, Rl e e TR S G R S O B U . P, B AR Al I LA AR R LT
SEVERAI A, HAEENIHEBLSE 5 b 1 Z ArF o e R Jadl - (30, 14, B1] .

N T IRBIRE B, AT AP S X LB T e, (BTSRRI AN AT L, FRAT6E
RN 7 ok e i R i . KRR TIA TR 2 MRADROT A E 20k, FiliI 2Ry LLM m] 1y ik
MOBEZE T . ANSER S, SXSERERAR 5 (5 Kl VRAM, IF BATSEETF B A7 300 LLM 1 35 T SRR
FEIS, XPFHLETREMS, T VRAM BRI 22 A RTRER .

FATINGE— A/ NGB AR XA T, 25 T S A B . WRAZ AT B 4R BRI R
&, ATPAACY B TR R B RAFACRE . P IRE AR o TR B B A7, X
RO R P RE AL R 35 R Y

24 )il
AT R B EEAS BRI A BB FR AT S B TR S i A ARC I . B, X ATy
(% ) Grad x Input /@11 H 41

Grad x Input(X, y) = V,(Xems) - Xems, (1

Ht Xemp € R I n B AFFCITIRA , dZIRAKN.

SR, T i AR R, TRDTAR A B Y SE BE R BR] . O T RIS L, FAT TR A B A Y 3R]
TEAr I R R AR S ETIRAE, R EE A RR (T):

1
(W)= SO0 Z a(t), (2)

teS(W)

Hor SR g, TR W RN TIETC, [S(W)| 2 B Py iR, a(t) AURMEERY
F PRI RS0 TR T ¢ BVARE . D7y FRATRERS 0 S T 0 Tl Rk iff i > Bl A E b, AT A3
— b S L T R MR B ) BRI 0 E A BT YR

TN AR SAFZRIARIC, PARIOREMER R S inl A B 2k . WRANHERROX SEARic, SN IETT S &
TPERS IR 5 TEAR R T o 3R] BB B0 B B 20-5 SORRYTE SO A A — 2, 1 KSR TE LA
FRMARADREEH , FRATHENS SRR 1 AR AT X FU0 Fr) B2

FATHATHIPEBI B AP AR Z R TR R AT
TEFAFRAE, FATRR T 2Rt RGBS R B . BRI TS i
o SEARATIR (BE): Ul R A R4 S O DL AR 1R

. %‘?#?ﬁﬁ%ﬂ (OCR) #i%: T4 A ETEAMMIET A RIS R, IXTE OCR RGE il 2 M4
o

* BEOLFAFEA (R-Ins): FEHRGTHEAREHLTAT -
o TAFMER (R-Del): MEATAHREIRTF .

© TR (R-Sub): HEEHLFAFEHLT AT

© FAPEH (R-Sw): FHHDPAHAL 74T

o ASTEHIR (Dia): HWAST I , KT RSB AR & . G0, 4 ke (F7) Bk “kat” (4]
FF) S ok (GBw) BOU “eyk” ORI TR 7 IR AR 24 W 225 %
AR

LA PSR T BN, DU S S I SRR R bR A T k. fEi
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T[%ble 2: Pl BB AL ) ok N % (ASR), s A B &R, 525 A R 5 Y R o Bl B R 1Y 52
M o

Data | Diac Key OCR Ort R-Del R-Ins R-Sub R-Sw  Rel Split | Avg

AC 001 o0.11 0.13 0.02 0.08 0.11 0.11 0.09 0.02 0.07 | 0.08

| AR [ 003 022 023 006 024 023 023 024 012 024 | 0.18
2| CBD | 001 004 004 001 004 003 003 005 001 005 | 003
S PI | 000 004 004 001 004 004 005 004 002 004 | 003

PO | 00l 0.16 019 002 014 015 016 0.14 004 0.15 | 0.12

AC | 001 0.1 012 002 004 009 011 005 002 005 0.06
S| AR | 002 014 014 004 012 012 014 012 007 0.2 | 0.10
E CBD - - - - - - - - - - -
T lpr | 000 003 003 000 002 003 003 002 00l 002|002

P-O 0.00 0.13 0.12 0.02 0.11 0.11 0.13 0.12 0.04 0.09 | 0.09

AC 0.04 021 024 0.06 0.16  0.20 0.20 0.17 0.05 0.14 | 0.15
AR 003 022 023 0.05 0.21 0.21 0.22 021 0.10 0.20 | 0.17
0.00 0.02 0.02 0.01 0.02  0.02 0.02 0.03 0.01 0.03 | 0.02
P-1 0.00 0.04 005 0.01 0.04 0.04 0.04 0.05 0.02 0.04 | 0.03
P-O 0.01 0.12 0.13 0.03 0.12  0.11 0.12 0.13 0.04 0.11 | 0.09

RoBERTa
0
os}
w)

Table 3: fCBEAALAE P A Bdin e il i 4 LB

Model | Data | AUROC F1 ACC
PolBERT | AC 0.922 0.828 0.843
AR 0.836 0.480 0.580
CBD 0.837 0.684 0.893
P-1 0.969 0.816 0.856
P-O 0.896 0.537 0.678
HerBERT | AC 0.926 0.836 0.851
AR 0.887 0.572 0.653
CBD 0.547 0.464 0.866
P-1 0970 0.856 0.892
P-O 0.910 0529 0.711
RoBERTa | AC 0.926 0.832 0.848
AR 0.863 0.542 0.624
CBD 0.879 0.660 0.887
P-1 0972 0.860 0.886
P-O 0.904 0.529 0.715
5
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3 gl
31 Btk

Bt SN TH 1 KLET SNERARAE (2] . KLED RSO AT 45 GLUE
.

AC - Polish Abusive Clauses Dataset [53] i T HeMvE HE IS A0 R 4 4, DA I e 5032 A T ey
W, EAAEAKE R AR R B

AR - Allegro Reviews [B2] 0455 1 I 2 T4 P4 Allegro M BARTEVFIE . 4T A0 oM IE M,
W15]S, Forfiiss.

CBD - W2l (B4) Bl b L S HERRE R, T 45 5 11 SR 75 A0 3 P 4 i oAy 3 N 2

P-1 & P-O - PolEmo2.0 [B5] J& B BEZG RN 5 SUS e e S5 o ARSI PFe iy ig. PiA-ahsr i
AT AT (BR25ANI0E ) Asah (P fhARes) 4.

XL EARAL T DAL B RTE AT 57, AR B N A AR IR 5 R SO, 13O0
igg*ﬁﬂﬁ'{%ﬁ P 2T BT S5 PO PERE 2 QB A SR 70 K/ N PR £ 5 nT E fff Sk B
3]

3.2

LEFRATHI LI, Fo A48 ] T 3T Transformer )4} 25%% HerBERT [5] . PoIBERT [26] #il Polish RoOBERTa [7]
VERRBIBAY  X SORTRAE RS T B AL A IR 8 E B EXIMRE AT 55 64T T30, Y2 #24E A100 (40GB)
GPU AT T 20 AN, RSN, M/ NE 16 (Allegro #FiE24 8), BIRPERENLR B . %k
Ji s X SEASTA P A I S TR B B A T VA . FRATTWZE 3] HerBERT 1 44YE CBD #iflnfk L ilZkk
W, FECE NIRRT E R ARAS . P, FATHE S 2SI PR P AR A

MFRIGFRAL (LLMs) , FRATEEH 7 AB6% A3 P =2 05 0 IF U5 AR B AL, il 4 Bielik [28] . Mistral-7B-
Instruct [36] I Llama-3.1-8 B [2] o FATRIXLERRAER ] T —FhTAEAZE ] Iy ik, H PR A i I (8]
TR IRAE SR R .

Ay ir] o B P Y B & B, FRATI6E ] T LT polish-roberta-base-v2 73 JHMIAL, AT BT A £dfa
B BRI, I HAEH SHAP J7iR A RANTIA, 2 SHAP FEAC BB 2l sl 3 R Bl o
BTN, Tl I0 ) T IO (Attack Success Rate, ASR) Hb. WHHRIE R PR AL
AR RER bR E AL &, e TR BGE B U E AR O LR SE B BRI ASR FORBGE SEARL, TR
1) ASR N FRHIREAROG X P B HA SRR Sy . TEaCE, ASR W RAE SOk :

o LfAR) £ 4] 1f(@) =
ASR= >, S e =]

3)

(z,y)eD

Hr, D FRRBAREAR x KU W EIARSE y BIBRE, f (o) IR E A o BB, A(x) 2 hidl
2 A AR @ BXHTUESCEh A, i 1] 2 48R4

4 #R

4.1 PLgh R

PRt DRI SR T AT SR I (7 B ARSI, 4 OCR. R-Del, R-Ins. R-sub. R-Sw Al
g%g,{;ﬁ%%ﬂ%,ﬁﬁﬁ?ﬂﬂ o IXLERAEYIGRBR HicA WX R B R, A P REAERB S LE sl ) 11 2
RANE

TERM B, FRATAIDAVEEER), HPfd LLM 7E B IR _ERYEAE AT 2%, BOzh 0 & TR AR BT,
IRLALARLTI IR Gy BOX PR BN B o XN G EIT A B WITERE, MBS IR, X LE R R 73R4T 55, H
AR TR X B4 55 F OSSN AR S 2, AR 20X BT P 3l W] BEAS T SR S RS 28 A hlAy 7 2R A KL

B o
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Table 4: FAPAIRSE L, §EAPECMICIIRA T ASR, LR T MBS AT SHAP i F3
#E5 BRI ROBERTa 533387 £ . B Y BABRE 2T (49 h W, 21 (0 BN 3 m BB PE R 1
TR, 5 0 e R

| Data | Diac Key OCR ort R-Del R-Ins R-Sub R-Sw Rel Split
AC 0145 0285 0267 0170 0261 0261 0288 0283 0182 0.224
= | AR | 0.082 0.196 0.200 0.083 0.176 0.170 0.191 0.173 0.145 0.151
Z | cBD | 0087 0.156 0.173
1 pa 0.134 0.167
P-0 | 0.149 0.174 .
ac | foowo oo 0087 0014 o041 0.068 0.076 0.056 0.022 0.042
2| AR | 0.027 0.175 0.202 0.048 0.156 0.141 0.177 0.156 0.103 0.146
g CBD o348 0868 o002 o156 [0835 0885  o0.213 0.056 0.214
> | p1 0.028 0020 0010 0027 0.032 0.032 0.026 0.016 0.025
P-0 | 0.015 0.075 0.073 0.024 0.074 0.058 0.078 0.061 0.034 0.065
-4 | B4 R R R R R
2 | AR 0.075 0.166 0.221
é CBD | 0.041 0.148 0.232 0.058 0.102 0.159 0.157 0.127 0.062 0.093
=l pr | fo004 005 0044  [0005] 0035 0.043 0.052 0037 00138 0018
P-0 | 0.031 0.137 0.146 0.042 0.111 0.131 0.136 0.118 0.070 0.098

ASR Across Different Numbers of Changes and Augmentations of Mistral-7B-Instruct-v0.3

T
Augmentations
0.25 4 —®— Diacritic-Aug

—eo— Keyboard-Aug *
—e— OCR-Aug ID/ )
—e— Ortographic-Aug 1

{ ) L
0.20 4 —*~ RandomChar-Aug-Delete —
’ —e— RandomChar-Aug-Insert

—eo— RandomChar-Aug-Substitute %:’ »/“
—e— RandomChar-Aug-Swap :: ‘ .?::
D
L
/l
:/l
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—e— Split-Aug

o
=
w
|
T

4
i
S}

\

|___——o
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Figure 2: Mistral 1) ASR 5K 7] 17 ¥ HOHE AR B2 IO S 5 He 2 B BB M b 0 B3 4 R
(AP R R L
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4.2 THPHJ5 309550

RG22 LR, AT DO 0T Ay S kil B B, SHAP 5 A 7 iR A LL 23 1 T de i ) ASR,
Vanilla Gradient 1 SmoothGrad 7t ASR Jr i £ Blig 2z, HRIGVEFFHEVLATARFEAMIML. X RITERNTH
DUR, MR RSl Bl fE SHAP S s i) S 2V @A 2 Y

4.3 RBLE H B & PR

B DI BT Mistral BEREBHEZL ) — A /m BIITA . ZLRFRAMT Y TRUIAE 5% YR Bl hgiox Le4)i 2
%%%@ﬁ(&%),ﬁﬁ&%%ﬁ@ﬂ%ﬁ%ﬂﬁ%%ﬁ,ﬁﬂ%ﬁ%ﬁﬁ%%%%@ﬁ%ﬁﬁﬂﬁ%%

SR, BB T DA U BT SRR PR E, (HER G2 8 LB 2, B AE I = i
ANBUMYFAT o XA AIMN TR B AR M ERBR IO E L, ROk M B ARS8 n] fEAE HoAmifl JE 5 LAk
POAERSR, EARASE, BIUTE KR ARTE REA LS, ATHE SN A 35 A4 ] BETE o

5 &g

FERXIT AR, FA T A AR SR PSR B 5 | T — P RS SR (LLM) R i
MAEZR o FRATIE A ol — 4 n] TPl LLM AR =3 b R A sh Bdiadle, Jok 1 IAEZE

N T VX E R B, ATIITA T A2 5R:

L QA 78 H B Bl g—As/ NI,

2. Hi4n s BT ARG RRR AN, PABIEREE S

3. sl WAEHES P iR 2 i

4. PRfl AERUGHIE S R EIPA FAR O SR, A E NIRRT .

TERSE IR SR ATATRIGOU S, SRRl 77 AT 55 A AR A M X M HEZR A — A SRR . i) i ot 3%
(T AHE B HE A AP B B S AE LLM JF S e f o B AP Al e AR e SR Bl 5, JFR#F TN
R AR AT QSR ) S . RIS B B B LLM e AT 55 BRI, Xk i —
gi%%%%ﬁ,ﬁﬁﬁ#%%ﬁﬁﬂ%ﬁﬁﬂé%%@ﬁ&%*(@Eﬁﬁ%iﬁﬁ%%@)ﬁﬁﬂﬁ%
> il %Duo

FATVBE I = HERIATHOBE SR, XRlT DA S/ D B SE A DE s 7S o K2 S (LLM) 7 TH
MR FATE RRTE IR LA B X S R I Bl R T A S R

6 JaifRYE

FATRT TG B EANEROB T I R 3k, X275 94 W] BETCTA LSS S WU g AR B A . 55— T, /R
UG PR 235 2L S R 28, T B S M B e B Y T2 R LR B, SRR S 1 R i O, i
e PO BB ZR R A B h 3 -

AT T AR B MRS A B R A Ml o XA AN A S B R AL R BT A T AR I
i, IS XU A SR B Bt

73— TEE TR N F L, Psl E 2 5 1 A T e S SCAR [ B AR A XE LABRARE, R AN £
g%ﬁ%ﬁm%oﬁﬁﬁlﬁ%ﬂﬁﬁﬂ%ﬁﬁ,ﬁ%ﬁﬂ%%ﬁﬁ@@QWAWW%%%Wﬁ%ﬁ%Qﬁ

B, RSB A ) TR B MR A — Rl Bl B H AR LLM 15 i S 2 HEA AT RE A AT
FERTBE AR BIIRLEHAL B LLM P RE 7 A e K50 i 14 1] TE-AR (R BEORS A 7 K0
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A BSR4

RTBAREI P FE R HERAE B 2R, Horp sl LLM 7EJsUa il Lil.

Table 5: i 1 Kt S A Y ZR AN I3 73 KD

Dataset | Train  Test
Polish Abusive Clauses 4284 3453
Allegro Reviews 9577 1006
Cyberbullying 10041 1000
PolEmo2.0 In 5783 722
PolEmo2.0 Out 5783 494

JTAR W FAF A B L 28 T O A AT 5 AE 1 A min(len(word) - 0.15,4) Z [i]. BRI PRFAFHM TE L
A B0 ) Y BRAR A T AR U 5y B A . B IRI AR Bl
A 7 1144 SmoothGrad #i1 Integrated Gradients fJA A, FA16 T 50 A58, %FF SHAP IHRA, A6 H

SHAP [I16] FEHUEIBIASHL

B Hahgulik Iy

=
;E’\ZEK‘

Table 6: JE N T34 % BirA a4 1/ ME L ASR.

Model | Daa | AGR AR G IG SH SG| Aw
AC | 008 009 007 007 008 007|008
AR | 028 0.6 012 020 022 012 |0.18
PoIBERT | CBD | 0.03 003 003 003 003 003 | 0.03
P1 | 007 003 002 003 005 001 | 0.04
P-0 | 018 012 007 011 015 007 | 0.12
AC | 006 009 005 005 007 005|006
AR | 011 009 008 010 014 008 |0.10
HerBERT | CBD - - - - - - -
PI | 003 002 002 002 003 002|002
P-0 | 012 008 006 010 011 007 | 0.09
AC | 015 015 013 016 015 013 | 0.14
AR | 021 014 010 021 025 010 |0.17
RoBERTa | CBD | 0.02 002 001 002 003 001 | 0.02
P1 | 004 002 002 004 006 002 | 0.03
PO | 011 007 006 011 014 007 | 009

ASR JH NIRRT ER G RAE R B 4
FiD. B, 8, 00, T2 R 7B, 34307 iR S de i B el Ay B BoRE ) 20 /9 ASR.
B BR], SRl R LA L, SRR Oy ) e TXHE S R et

& 8,8 5 7% Llama F Bielik pfa R % .
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Table 7: (i /il SHAP {0 AP ¥R, A [ B B ASR e 4 EAEATI B .

Model Aug | 1 2 3 4 5 6 7 8 9 10
PoIBERT  Diac 0.004 0.006 0.007 0.010 0.012 0.013 0.014 0.015 0.019 0.022
Key 0.057 0.091 0.110 0.124 0.139 0.152 0.164 0.173 0.180 0.188
OCR | 0.066 0.101 0.125 0.142 0.159 0.170 0.189 0.195 0.204 0.205
Ort 0.010 0.015 0.020 0.027 0.030 0.035 0.039 0.042 0.047 0.051
R-Del | 0.052 0.087 0.107 0.123 0.135 0.146 0.157 0.166 0.172 0.179
R-Ins | 0.058 0.091 0.115 0.126 0.138 0.146 0.160 0.169 0.177 0.186
R-Sub | 0.063 0.093 0.117 0.132 0.145 0.156 0.168 0.178 0.181 0.187
R-Sw | 0.056 0.088 0.112 0.127 0.145 0.154 0.164 0.176 0.184 0.191
Rel 0.023 0.033 0.041 0.046 0.049 0.054 0.062 0.065 0.071 0.074
Split 0.053 0.083 0.107 0.123 0.134 0.148 0.159 0.167 0.175 0.179
HerBERT Diac 0.003 0.004 0.005 0.006 0.007 0.008 0.011 0.012 0.013 0.016
Key 0.033 0.056 0.078 0.093 0.111 0.120 0.134 0.145 0.153 0.163
OCR | 0.033 0.053 0.075 0.090 0.101 0.117 0.126 0.133 0.141 0.149
Ort 0.006 0.010 0.012 0.015 0.015 0.016 0.021 0.024 0.025 0.028
R-Del | 0.025 0.042 0.055 0.068 0.074 0.085 0.090 0.103 0.112 0.121
R-Ins | 0.027 0.049 0.064 0.075 0.086 0.100 0.111 0.116 0.124 0.128
R-Sub | 0.034 0.056 0.078 0.096 0.108 0.121 0.130 0.144 0.152 0.165
R-Sw | 0.027 0.045 0.061 0.075 0.083 0.092 0.100 0.109 0.117 0.123
Rel 0.011 0.018 0.023 0.028 0.034 0.039 0.043 0.050 0.055 0.054
Split 0.023 0.038 0.052 0.061 0.071 0.074 0.080 0.088 0.093 0.098
RoBERTa Diac 0.007 0.008 0.010 0.011 0.013 0.018 0.022 0.026 0.032 0.037
Key 0.053 0.096 0.127 0.149 0.168 0.193 0.211 0.225 0.238 0.249
OCR | 0.058 0.107 0.140 0.167 0.182 0.201 0.213 0.228 0.242 0.253
Ort 0.013 0.017 0.023 0.026 0.033 0.042 0.049 0.057 0.061 0.067
R-Del | 0.045 0.082 0.111 0.132 0.156 0.180 0.199 0.213 0.229 0.241
R-Ins | 0.043 0.085 0.116 0.139 0.155 0.175 0.188 0.208 0.223 0.232
R-Sub | 0.050 0.094 0.122 0.146 0.167 0.186 0.203 0.220 0.231 0.246
R-Sw | 0.048 0.093 0.123 0.144 0.161 0.185 0.200 0.219 0.239 0.245
Rel 0.021 0.035 0.044 0.051 0.056 0.067 0.072 0.080 0.091 0.098
Split 0.045 0.081 0.104 0.125 0.136 0.158 0.174 0.191 0.207 0.218
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Table 8: it JAf A AT T AT, EXEAN A SR Y BRI ASR, LB THRE .
Model Aug | 1 2 3 4 5 6 7 8 9 10

PoIBERT  Diac 0.005 0.007 0.008 0.009 0.010 0.011 0.013 0.015 0.018 0.021
Key 0.031 0.046 0.060 0.073 0.079 0.083 0.089 0.096 0.102 0.106
OCR | 0.035 0.054 0.069 0.082 0.087 0.094 0.103 0.112 0.119 0.125
Ort 0.007 0.011 0.013 0.016 0.020 0.024 0.029 0.032 0.034 0.038
R-Del | 0.027 0.040 0.054 0.064 0.072 0.080 0.084 0.090 0.096 0.099
R-Ins | 0.033 0.046 0.058 0.067 0.075 0.080 0.090 0.092 0.100 0.107
R-Sub | 0.032 0.046 0.060 0.071 0.078 0.084 0.090 0.095 0.103 0.107
R-Sw | 0.033 0.050 0.058 0.073 0.079 0.085 0.090 0.096 0.107 0.110
Rel 0.014 0.022 0.027 0.029 0.034 0.036 0.040 0.043 0.048 0.052
Split 0.031 0.048 0.057 0.070 0.075 0.082 0.087 0.092 0.095 0.100

HerBERT Diac 0.003 0.004 0.005 0.007 0.007 0.008 0.009 0.010 0.012 0.014
Key 0.027 0.036 0.043 0.054 0.063 0.070 0.071 0.076 0.081 0.088
OCR | 0.026 0.039 0.047 0.057 0.061 0.068 0.072 0.078 0.084 0.087
Ort 0.006 0.008 0.011 0.012 0.013 0.013 0.015 0.017 0.021 0.023
R-Del | 0.018 0.030 0.033 0.037 0.044 0.047 0.048 0.054 0.060 0.065
R-Ins | 0.022 0.035 0.040 0.048 0.053 0.062 0.065 0.068 0.072 0.077
R-Sub | 0.028 0.041 0.046 0.053 0.057 0.067 0.072 0.081 0.085 0.093
R-Sw | 0.020 0.031 0.035 0.045 0.048 0.052 0.053 0.054 0.059 0.066
Rel 0.011 0.015 0.017 0.021 0.024 0.026 0.029 0.033 0.038 0.040
Split 0.020 0.032 0.035 0.038 0.041 0.044 0.049 0.050 0.057 0.059

RoBERTa Diac 0.005 0.006 0.008 0.009 0.011 0.015 0.020 0.026 0.031 0.036
Key 0.029 0.044 0.062 0.075 0.084 0.096 0.108 0.119 0.125 0.135
OCR | 0.036 0.056 0.073 0.085 0.095 0.109 0.119 0.125 0.136 0.143
Ort 0.006 0.009 0.011 0.013 0.017 0.023 0.029 0.034 0.042 0.048
R-Del | 0.026 0.038 0.050 0.062 0.072 0.085 0.097 0.106 0.113 0.124
R-Ins | 0.027 0.041 0.055 0.065 0.073 0.091 0.100 0.111 0.120 0.129
R-Sub | 0.030 0.043 0.058 0.070 0.078 0.094 0.104 0.116 0.125 0.134
R-Sw | 0.030 0.041 0.055 0.067 0.076 0.091 0.102 0.112 0.123 0.132
Rel 0.009 0.011 0.016 0.020 0.023 0.031 0.037 0.043 0.051 0.058
Split 0.025 0.037 0.049 0.059 0.066 0.078 0.086 0.096 0.102 0.110
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Table 9: X T A [l BCR Y 117 H ik ) ASR FEfili ] SmoothGrad fEN AN AR, L EAES RS L.
Model Aug | 1 2 3 4 5 6 7 8 9 10

PoIBERT  Diac 0.004 0.006 0.007 0.008 0.008 0.010 0.013 0.015 0.019 0.021
Key 0.030 0.046 0.060 0.073 0.078 0.083 0.088 0.096 0.102 0.111
OCR | 0.035 0.054 0.066 0.080 0.090 0.096 0.105 0.112 0.121 0.126
Ort 0.008 0.010 0.012 0.015 0.019 0.023 0.028 0.030 0.033 0.037
R-Del | 0.029 0.041 0.052 0.066 0.074 0.078 0.086 0.093 0.097 0.101
R-Ins | 0.033 0.048 0.058 0.072 0.079 0.088 0.094 0.098 0.102 0.108
R-Sub | 0.033 0.048 0.062 0.072 0.075 0.081 0.085 0.093 0.100 0.108
R-Sw | 0.032 0.048 0.054 0.067 0.074 0.081 0.088 0.093 0.102 0.107
Rel 0.016 0.021 0.023 0.029 0.030 0.035 0.040 0.043 0.050 0.052
Split 0.029 0.045 0.053 0.065 0.071 0.078 0.083 0.091 0.096 0.099

HerBERT Diac 0.003 0.005 0.005 0.006 0.006 0.007 0.009 0.010 0.012 0.014
Key 0.026 0.041 0.049 0.055 0.060 0.062 0.067 0.077 0.081 0.087
OCR | 0.027 0.038 0.053 0.057 0.063 0.067 0.073 0.078 0.086 0.095
Ort 0.006 0.008 0.010 0.011 0.013 0.015 0.016 0.018 0.021 0.026
R-Del | 0.019 0.032 0.036 0.042 0.043 0.050 0.053 0.058 0.062 0.070
R-Ins | 0.022 0.037 0.043 0.052 0.058 0.063 0.067 0.070 0.075 0.080
R-Sub | 0.025 0.039 0.048 0.057 0.065 0.069 0.076 0.081 0.086 0.095
R-Sw | 0.020 0.033 0.041 0.045 0.051 0.053 0.057 0.060 0.064 0.071
Rel 0.010 0.016 0.018 0.022 0.024 0.027 0.032 0.035 0.039 0.043
Split 0.018 0.027 0.033 0.037 0.040 0.044 0.047 0.051 0.055 0.060

RoBERTa Diac 0.006 0.007 0.008 0.010 0.011 0.015 0.021 0.025 0.030 0.037
Key 0.031 0.049 0.060 0.071 0.080 0.092 0.100 0.112 0.123 0.132
OCR | 0.037 0.058 0.073 0.085 0.092 0.107 0.115 0.124 0.135 0.142
Ort 0.007 0.010 0.012 0.014 0.018 0.025 0.030 0.037 0.044 0.051
R-Del | 0.027 0.043 0.055 0.061 0.068 0.083 0.090 0.100 0.108 0.118
R-Ins | 0.029 0.047 0.058 0.068 0.077 0.091 0.100 0.110 0.120 0.128
R-Sub | 0.031 0.046 0.059 0.068 0.076 0.088 0.099 0.111 0.120 0.130
R-Sw | 0.030 0.043 0.059 0.071 0.077 0.090 0.103 0.109 0.119 0.130
Rel 0.011 0.017 0.021 0.024 0.027 0.033 0.038 0.044 0.051 0.059
Split 0.027 0.042 0.053 0.063 0.071 0.080 0.083 0.091 0.098 0.109
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Table 10: fiJ{] IntegratedGradients {f: VAR 7 VA), FHAA KR A GRCH ASR, ILEAERIRE E.

Model Aug | 1 2 3 4 5 6 7 8 9 10
PoIBERT  Diac 0.003 0.006 0.006 0.008 0.010 0.011 0.013 0.015 0.019 0.021
Key 0.044 0.073 0.088 0.101 0.113 0.126 0.132 0.138 0.143 0.149
OCR | 0.045 0.080 0.098 0.118 0.134 0.147 0.160 0.165 0.170 0.174
Ort 0.009 0.014 0.016 0.019 0.023 0.025 0.030 0.034 0.037 0.041
R-Del | 0.043 0.068 0.085 0.104 0.119 0.130 0.134 0.142 0.149 0.155
R-Ins | 0.045 0.073 0.085 0.103 0.117 0.124 0.131 0.145 0.150 0.155
R-Sub | 0.043 0.072 0.086 0.105 0.117 0.129 0.137 0.144 0.145 0.148
R-Sw | 0.042 0.068 0.082 0.099 0.110 0.124 0.138 0.142 0.149 0.157
Rel 0.015 0.027 0.031 0.040 0.044 0.050 0.055 0.057 0.064 0.070
Split 0.048 0.074 0.087 0.104 0.120 0.129 0.139 0.146 0.150 0.153
HerBERT Diac 0.003 0.003 0.004 0.005 0.005 0.007 0.009 0.011 0.012 0.014
Key 0.029 0.046 0.061 0.072 0.082 0.090 0.098 0.109 0.118 0.126
OCR | 0.028 0.048 0.058 0.067 0.078 0.085 0.091 0.101 0.111 0.115
Ort 0.005 0.009 0.013 0.014 0.018 0.019 0.022 0.024 0.026 0.029
R-Del | 0.023 0.036 0.046 0.055 0.060 0.070 0.078 0.082 0.088 0.095
R-Ins | 0.026 0.041 0.054 0.065 0.073 0.078 0.087 0.093 0.097 0.102
R-Sub | 0.026 0.043 0.057 0.070 0.081 0.091 0.100 0.112 0.117 0.125
R-Sw | 0.024 0.040 0.049 0.059 0.065 0.075 0.081 0.083 0.089 0.099
Rel 0.010 0.018 0.026 0.032 0.034 0.037 0.042 0.043 0.044 0.048
Split 0.019 0.029 0.039 0.046 0.050 0.055 0.062 0.073 0.077 0.083
RoBERTa Diac 0.003 0.006 0.008 0.010 0.013 0.017 0.021 0.025 0.031 0.037
Key 0.045 0.079 0.101 0.124 0.143 0.160 0.175 0.195 0.208 0.219
OCR | 0.055 0.093 0.119 0.136 0.154 0.171 0.188 0.207 0.219 0.230
Ort 0.009 0.016 0.019 0.023 0.029 0.035 0.042 0.048 0.055 0.062
R-Del | 0.040 0.070 0.094 0.115 0.131 0.148 0.164 0.177 0.192 0.209
R-Ins | 0.043 0.076 0.099 0.120 0.137 0.153 0.170 0.187 0.204 0.212
R-Sub | 0.047 0.083 0.102 0.127 0.143 0.160 0.175 0.194 0.209 0.219
R-Sw | 0.040 0.074 0.094 0.116 0.138 0.158 0.174 0.194 0.208 0.218
Rel 0.016 0.026 0.033 0.041 0.049 0.059 0.066 0.073 0.083 0.089
Split 0.037 0.069 0.089 0.105 0.117 0.134 0.148 0.165 0.178 0.184

15

www.xueshuxiangzi.com



Evaluating LLMs Robustness in Less Resourced Languages with Proxy Models

Table 11: 7R LR S EITVEAIAN T VARE, X T BSOS ASR, LS THIREZ Eo
Model Aug | 1 2 3 4 5 6 7 8 9 10
PoIBERT  Diac 0.004 0.005 0.006 0.007 0.009 0.011 0.013 0.015 0.019 0.021

Key 0.030 0.057 0.070 0.090 0.111 0.127 0.143 0.156 0.163 0.171
OCR | 0.032 0.063 0.082 0.100 0.117 0.138 0.153 0.167 0.181 0.190
Ort 0.004 0.008 0.012 0.014 0.018 0.022 0.025 0.030 0.034 0.038
R-Del | 0.025 0.048 0.064 0.084 0.106 0.122 0.143 0.151 0.165 0.171
R-Ins | 0.033 0.058 0.074 0.092 0.110 0.127 0.138 0.147 0.159 0.167
R-Sub | 0.032 0.055 0.071 0.089 0.109 0.127 0.139 0.152 0.164 0.173
R-Sw | 0.029 0.052 0.066 0.091 0.107 0.130 0.144 0.150 0.163 0.177
Rel 0.004 0.008 0.014 0.023 0.030 0.039 0.048 0.053 0.058 0.062
Split 0.026 0.051 0.064 0.083 0.106 0.124 0.139 0.149 0.162 0.171
HerBERT Diac 0.003 0.003 0.004 0.005 0.006 0.006 0.008 0.009 0.010 0.013
Key 0.024 0.049 0.068 0.077 0.086 0.099 0.105 0.115 0.123 0.130
OCR | 0.026 0.051 0.065 0.078 0.094 0.100 0.109 0.114 0.117 0.120
Ort 0.005 0.006 0.009 0.009 0.011 0.013 0.015 0.018 0.019 0.022
R-Del | 0.018 0.033 0.041 0.050 0.053 0.060 0.066 0.072 0.076 0.087
R-Ins | 0.024 0.044 0.056 0.070 0.075 0.082 0.090 0.098 0.102 0.107
R-Sub | 0.028 0.049 0.066 0.078 0.085 0.099 0.102 0.109 0.119 0.125
R-Sw | 0.014 0.033 0.042 0.049 0.057 0.064 0.070 0.075 0.081 0.089
Rel 0.008 0.011 0.015 0.019 0.024 0.026 0.031 0.035 0.038 0.045
Split 0.017 0.033 0.041 0.048 0.059 0.064 0.072 0.072 0.077 0.079
RoBERTa Diac 0.003 0.005 0.006 0.007 0.010 0.015 0.020 0.025 0.030 0.036
Key 0.027 0.048 0.060 0.072 0.090 0.113 0.132 0.140 0.158 0.174
OCR | 0.036 0.065 0.082 0.099 0.113 0.125 0.142 0.154 0.171 0.180
Ort 0.008 0.012 0.013 0.016 0.023 0.030 0.037 0.044 0.052 0.057
R-Del | 0.022 0.036 0.046 0.063 0.081 0.103 0.119 0.130 0.147 0.158
R-Ins | 0.028 0.047 0.059 0.075 0.090 0.113 0.129 0.142 0.157 0.168
R-Sub | 0.030 0.048 0.063 0.075 0.094 0.110 0.128 0.142 0.157 0.167
R-Sw | 0.021 0.039 0.056 0.065 0.078 0.100 0.121 0.137 0.155 0.170
Rel 0.004 0.008 0.013 0.015 0.024 0.033 0.042 0.052 0.060 0.071
Split 0.024 0.040 0.052 0.065 0.080 0.102 0.119 0.134 0.150 0.156
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Table 12: 75 IR Iy BRI FAE N I R ¥R I, SO AN Bl i R ASR, YL T dE -
Model Aug | 1 2 3 4 5 6 7 8 9 10

PoIBERT  Diac 0.006 0.007 0.008 0.012 0.014 0.015 0.018 0.019 0.022 0.026
Key 0.070 0.106 0.132 0.153 0.176 0.193 0.200 0.208 0.220 0.230
OCR | 0.076 0.122 0.145 0.169 0.188 0.201 0.215 0.222 0.231 0.239
Ort 0.010 0.014 0.020 0.024 0.027 0.029 0.033 0.036 0.040 0.045
R-Del | 0.062 0.104 0.131 0.157 0.168 0.181 0.194 0.204 0.215 0.224
R-Ins | 0.066 0.106 0.129 0.147 0.165 0.179 0.188 0.200 0.212 0.219
R-Sub | 0.072 0.115 0.137 0.158 0.180 0.188 0.206 0.216 0.221 0.228
R-Sw | 0.061 0.099 0.131 0.151 0.168 0.186 0.197 0.204 0.216 0.226
Rel 0.019 0.039 0.049 0.060 0.065 0.071 0.076 0.078 0.084 0.089
Split 0.064 0.097 0.127 0.155 0.172 0.185 0.196 0.211 0.218 0.228

HerBERT Diac 0.003 0.004 0.005 0.005 0.006 0.008 0.009 0.011 0.014 0.016
Key 0.033 0.056 0.073 0.083 0.096 0.107 0.114 0.122 0.130 0.139
OCR | 0.034 0.053 0.075 0.085 0.099 0.110 0.115 0.127 0.132 0.141
Ort 0.005 0.008 0.009 0.011 0.013 0.014 0.018 0.020 0.022 0.024
R-Del | 0.026 0.041 0.056 0.066 0.076 0.078 0.085 0.093 0.100 0.104
R-Ins | 0.026 0.044 0.059 0.067 0.074 0.083 0.091 0.100 0.104 0.111
R-Sub | 0.031 0.054 0.070 0.082 0.088 0.102 0.115 0.124 0.130 0.144
R-Sw | 0.027 0.042 0.055 0.062 0.071 0.082 0.093 0.099 0.105 0.115
Rel 0.007 0.015 0.020 0.024 0.029 0.033 0.038 0.041 0.044 0.048
Split 0.023 0.040 0.054 0.062 0.069 0.076 0.082 0.086 0.091 0.096

RoBERTa Diac 0.005 0.008 0.010 0.011 0.014 0.019 0.024 0.028 0.033 0.039
Key 0.038 0.067 0.098 0.119 0.138 0.156 0.169 0.184 0.204 0.216
OCR | 0.045 0.087 0.115 0.132 0.152 0.169 0.184 0.198 0.218 0.231
Ort 0.008 0.012 0.020 0.022 0.026 0.033 0.043 0.049 0.057 0.063
R-Del | 0.035 0.060 0.090 0.112 0.129 0.154 0.172 0.183 0.198 0.211
R-Ins | 0.034 0.061 0.089 0.105 0.127 0.150 0.166 0.178 0.194 0.205
R-Sub | 0.037 0.070 0.099 0.121 0.139 0.162 0.174 0.185 0.203 0.215
R-Sw | 0.035 0.066 0.096 0.119 0.134 0.154 0.171 0.187 0.208 0.223
Rel 0.010 0.019 0.029 0.037 0.044 0.054 0.062 0.072 0.082 0.092
Split 0.032 0.059 0.085 0.100 0.116 0.133 0.149 0.161 0.178 0.190
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ASR Across Different Numbers of Changes and Augmentations
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ASR Across Different Numbers of Changes and Augmentations of Bielik-7B-Instruct-v0.1
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