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Audio Input (transcribed)

dass ehr au verdaut hind, wenn ehr nibem outo send.

‘Whisper Large-v3 output (initial transcription)

dass er auch verdauert hat, wenn er neben dem Auto sitzt.

Context retrieved via RAG (given to GPT-40 as help for the correction.)
sodass Sie wieder leicht erniichtert sind und verdaut haben,

wenn Sie beim Auto ankommen werden.

GPT-40 output (final, corrected transcription)
dass Sie auch verdaut haben, wenn Sie neben dem Auto sind.
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